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IV. WOMPETITIVES LERVEN
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V.2 Einfaches kompetitives Lernen
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V.3 "Lec«rninﬁ Vector Quantization” (LVQ)

LVG fGr Datenkorpression ist wahrscheimlich die cu/'c/:f/;?.rfe

Anwana/un5 Vo © kompe_é/é/van le:rna/\?on}{/ﬂ-men .

/dee . Kofegcr[:r‘erunj ermes Vorje_ja/)er?ey? Svdzes vors

loputveltoren X° 5w M Klosserr | wobes oliese
derrch Pr-o{oﬁj/o veltsren W, o/mr:?a:feééé warofess

[npwf:r‘aum:

. /n/:uﬁvzééore.n X’J

o Ff-ofoéypvz/r_écran ..

[

\”/’w) direls

die Gewichtsvelitorer von komr)at}l:fvzm Neurskrer

R B IR RN

s ReqLEsfer—mnﬂ der W. = (W W.

(e.v; melirere Neurornenm pro kKioisre | ) .

A} TBenuize eimfachen Larnnlacriﬁhmus voun I¥.2
[+ nachitragliche 'Eas*[—u'mmwvaj der Klossenn C@)]

B) SuPERVISED LVQ !

[ 7 Lohones, ".S-Q_(;fcry!_zhf'zqéfbw cro!/ Assoc/otive
He_morj“, Irol Ectiéion, .S'/::rv‘nfzr /?89]

* Kloisse C(X) der hputheispiele helcarnat

- CCL) = Kloizre des kompe.&ii:ivam Newuroms |

@ \"/;'nJ. (t+1) = L\/L,J @) + 7(\‘-) [XJ(Q -L\/L‘j(t)] f C() =C (X @)
W ) = () [X,6)- W ®] f C(#)2Ccxw)

il

\A/i_,j ('{'.-1- I )

I

WEJ_ (£+1) W‘Zi @), i#e”



RBeispiel :

3 Klessenm :

Prohlem 1

Prohlewm 2

v/5
(M. ofe Bollivier et al | TJCHN /1995 7

A) SuPaersfHomaw VO lf\4 tn of 'nz
R) - - b - )

1

c) - - h, ~ K

2

3

1

x () =o<hn(t)+(t—o<)hm(ﬂ+a(t) o<t <20

oc EMFC{L{JS L [9‘4]'} () ~ N(c,4)

{?[“hn&ﬁ(‘-oﬂh,ﬂ(‘c}} €(t) octe2o
X(E}:
EU:) 2let e e

Tmz‘nz‘nj:.\‘eé ¢ JSoo Ee/‘.r/u‘e:[e

7&:%:3{:

Resultate :

Sooo D E-/‘Ifofe (e

' Mo Ly
Me thode LVQ ultiloyer
T’arcap'f:rom
Test Set 4.6 7 korrekl 81.6% korrelt
( Problen 1) _

Text fet 1.0 % Lorreld 80.5% korreled
(Problem 2)




v/é

v .4 Tcpolbafee.rhcll_twble Abbildumaam

( KoronEN FEATURE MAPS )

—> Benochhoarte lmpui-\/ald-cr-e:q werclerr swels elurel
bant:ccfnhmr‘l:e. Ou—]—pu{-MEurOV)EVJ daraex'f-e_{_u

(ErHALTUNG VON NACHRARSCHAFTIRELATIONEN | ]

o
1 odler Z-dine GiHer cus
.,,Ol/ M kompeftiven Newrones

.0
T 2

d_#-m/no/. m;nZ(X la/)

9 L N J:/
o ' > -
A s St
ey .
Gér:ye S =o
A ¢
N kontinuierliche L

lnputs (2.7 o= XJ.S 1)

—> | ERNALGORITHMUS Fhr DIE \/Jc.:
i~

L=ty M

@ W,;j (o) = 6-5 + & RND ST p0 [ 7”nD aufsilig € 1,+1)]
® X,
® d,
W = argmain ol od, = min d.

L

fl

Xj&) ;=N

%W, i=t,m

® wﬂ_ (te1) = W, (£) + 0 (£)- A () [><J_ (t) - W, #)]
| izt

G te—tst, GoTO @

| b A e
. Nachh Lfion Nyx =
ac ciric C;,F J"}GJ” 7 i ahrehmend it /L: “-’-'f*‘/



/7
. Ea/rpia/a ;fﬁr- Nackbarrchmﬁﬁrfwné/v'omen :

AT A /\LL*

L
A

PO - g “y
»>- - i » - ol L >

i L [y L

« lernrate 7‘[&) , 057(f)< 7, wrd Reichwes/fe von A“x(r.‘)

sinod ochnebmemle Firmbdiornen vorm ¢ .

Beisrier 1 :

* Z-cimn lnPM{:rc;mum : ><4(+)’}><z(t) 2HFE.LU3 L (0,4)

. 1—'ol|'m"!2iv73 mit 46 kom petitiven NEMPDHEVT) L= 1 14

P |

]
t = léd oon
Leal= %3




IV/®
RBEISPIEL 2 : [ Lehonen /984 7/

* 2-climn lmputrmum: X, (+) | Xz('l:) %wFS.LLij i (Djf)

e 2-climm GiHer mit 1oo [Ccsmpe.HHvem Neurornewnm

— Zestliche Evﬁu:'f::k(mn\? der Gewrchite h{-f ) M
e
2 20 109
W Eegeasacy
e SNeEled
Frupanet i
TREE T ]
I [
ul [an 1
i H -
FHHH j T R w u
u‘.ﬁf 7 ] r T !
wnnuxl Iy
: H HHE
108@ 5080 129084 :

BEisPIEL 3 ¢ [ Ritter ef of , 1989 7

» 2-clim _\npul-rc;um-' X, (4:)' Xz@") %MFE«LL{ﬁ ,-a":we.r- nid
HrES-S‘Erar' Walhirseh ket i der Mide
des rec:h!-e.c:kise_m Gebielers

v 2-chu GiHer nut 15x24 lcompeHHvem Neurorewr

2

Wis

> Crosvere Keonzemboakon 1n der Mite

(= foimere AuflSsung!)



TV/9

ANWENDUNGEN VON KoHonen FRATURE MAPS

* SPRACHERKENNUNG :
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